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主要贡献：
将本适用于长文本分类任务的TextGCN模型进行改进，解决了

在短文本分类任务中数据稀疏且没有足够上下文的问题

利用半监督学习的思想，从外部选取部分同类型无标注样本辅
助训练并得到更加准确的词项和文档的特征表示

提出的方法可显著提升短文本分类任务的效果且始终优于基准
方法。

短文本分类是自然语言处理（NLP）的重要任务之一，其面
临的主要挑战在于短文本数据稀疏性问题。以往短文本分类的
研究工作主要关注建模文本内部词序列信息，尽管相关研究取
得了较好的分类效果，但是这类方法未能有效解决短文本稀疏
性问题。本文提出在短文本建模过程中引入词项与词项之间、
词项与文档之间的全局结构关系来增强短文本的表示。由于有
标签训练数据的缺乏，使得现有的全局结构关系建模方法，例
如TextGCN无法学习到高质量的词项和文档全局结构表示，因此
，我们进一步提出采用半监督学习思想来解决有标签训练数据
不足的问题。在基准数据集MEDUI上，我们与现有相关模型进行
对比，实验结果表明本文提出的方法比最好的基准模型在F1指
标上提高了1.91%。

1、词向量模块：由word2vec进行预训练得到；

2、BiGRU模块：捕获得每个词语与其上下文的关联，

初步建模文本的语义信息；

3、SemiTextGCN模块：捕捉到文本全局结构信息并

得到更为精准的特征表示；

4、多头自注意力模块：捕捉词与词之间的交互作用，

构建高质量的词的上下文依赖关系；

5、类别输出模块：由最大池化层捕获最重要的特征，

最后用softmax激活函数输出每个类标签的概率。

1、TextGCN模型层：文本图由整个语料库中的词

项和文档以及外部无标注样本的词项和文档作为

节点构成的，通过提取词项的全局结构信息来捕

捉文档的全局依赖注意权重。

2、外部无监督数据层：从外部添加同类型无监督

数据进行辅助训练得到文本的全局结构信息，并

在训练结束后摘除这部分数据。
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1、各个模型对比实验

2、参数敏感性实验

3、模块消融实验

动机：1、短文本数据的稀疏性； 2、有监督数据的缺乏；

方法：提出BSGNN模型，其中的SemiTextGCN模块在TextGCN构图的基

础上添加部分同类型无标注样本。后将SemiTextGCN学习到的特征表

示对应拼接到Base模型预先学习到的词级和文档级嵌入上，深度挖

掘文本全局结构信息，学习到更为精准的词项和文档的特征表示。


