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• 通过对预训练模型RoBERTa的多层Transformer进行动态加权融合与特征增强，

得到不同粒度的文本表征，提高模型的语义空间表达能力；

• 在预训练模型基础上开发了一种面向下游目标任务的新结构进行文本情感分类；

• 通过真实场景下的疫情情绪数据集对提出的模型进行了评估，实验结果证明了本

文提出的动态权重策略和下游任务结构的有效性。
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•对于模型的验证，我们使用RoBERTa作为基线，对比了文本分类常用的下接

TextCNN与我们提供的模型以比赛方评定的A版F1作为指标。最终的结果对比如下

表4.3所示。实验表明我们提出的动态权重策略与下游结构在疫情期间网民情绪识别

中相较于直接使用RoBERTa的CLS分类向量单模提高了2.9个百分点，模型融合的

效果较RoBERTa单模提高了3.6个百分点，有着更好的表现。

                  表4.3 结果对比表

•我们进一步分析了本文提出的模型效果，并可视化文本向量以显示PRBDN的优势。如图4.5经过基线

RoBERTa和PRBDN分别输出的文本向量利用Tsne[23]降维后可视化。我们随机选择了900个训练集数据，分

别提取了使用RoBERTa的CLS分类的特征向量与利用PRBDN分类模型MLP前的特征向量，使用Tsne降至

二维向量绘制散点图进行了可视化对比。可以看到，由PRBDN输出的文本向量具有更高的区分度，充分证

明了我们的模型能够更有效的提炼出与情感任务相关的高层语义向量。

           图4.5-a RoBERTa CLS特征向量可视化       图4.5-b PRBDN MLP前特征向量可视化

论文结论

• 针对疫情情绪识别这一任务，本文提出了一种新的基于RoBERTa预训练

模型的下游任务的文本情感分类模型结构，该模型能每一层的

Transformer_Encoder的输出进行信息筛选然后再进行语义整合，形成

一种更精细的语境化语言表示。之后再通过双向LSTM&GRU和动态的

池化层进行信息过滤，得到和每一句话的情感语义表征。实验表明，在

现有语料和超参数空间下，本模型能达到不错的效果。同时除了模型本

身外，针对特定任务的数据处理，结果优化等方法对任务性能的提升也

同样不可忽视。

• 大量实验[24,25]证明无监督数据的有效利用会大大提高预训练模型的语

义理解与推理能力。本文中未对无监督的数据使用伪标签策略，即把预

测结果中多数模型都一致认为的类别当做其正确的标签，然后将该标签

及其对应的内容进行增量训练，因此在性能上并未达到最优。此外对

BERT模型进行剪枝和蒸馏，以降低模型的时间与空间复杂度，也是我

们未来的研究目标之一。

• 文本情感分类是自然语言处理中的经典任务，

在判断文本的情感极性、舆情监控、市场呼声

和商品评论等领域有重要的应用价值。本文提

出了一种基于预训练模型进行细粒度文本情感

分类的新方法。通常来说，基于文章级别的情

感分类任务，需要模型同时具有较高的语义概

括能力和抗噪能力。为此，我们利用BiLSTM
网络对预训练模型中每层Transformer的权重

进行调整，通过将各层表达的不同粒度的语义

表征进行动态融合的方式，提高了模型的语义

空间表达能力。为了增强模型的泛化性能，我

们在下游任务结合BiLSTM和BiGRU等结构对

得到的语义向量进行特征过滤。利用该模型，

我们在CCF2020年举办的科技战疫·大数据公

益挑战赛-疫情期间网民情绪识别赛道中取得

第三的成绩，最终测试集的F1值为0.74537，
与第一名相差仅为0.0001，该方法具备可行性

与有效性。


